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1. Analisis Exploratorio (l)
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El dataset presenta una alta correlacion geoespacial y un alto
desbalanceamiento
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1. Analisis Exploratorio (1)

Feature Importance
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Existen 3 subgrupos en los datos, cada cual con unas propiedades
completamente distintas
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2. Feature Engineering

Coordenadas & Clases
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Feature Engineering particularizado para cada subgrupo
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3. Datos Externos (l)

Clasificacion y
de l[a CCAA de Madrid (2014)

del servicio Copernicus
de la EU (2012)

del INE (2011)

Datos de (2020)

Diversidad y complementariedad en los datos externos
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Truncated validation
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Resultados (1)

Matriz de confusion

4 oL )
Precision CV
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* Posible en clasificacion de
RE - o= 024 006 03s 001 002 001 y
I . . . I . de mayor de las
. - I variables de imagen/infrarrojos asi
como de variables descriptivas del

inmueble.
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Mejora respecto del baseline de un 13.5%
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Resultados (Il)

 Variables geomeétricas y area tienen una
gran importancia de decision.

* Laclasificacion geoespacial mantiene una
l0gica conforme a los distintos distritos.

 Modelo con alta capacidad de
generalizacion gracias al Ensembling.

* Modelo explicable al estar basado en

arboles de decision.
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La competicion de analitica de datos
mas grande de Espana.

Muchas gracias.
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