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Duracion media de la visita a una pagina de un inmueble segun tipo

e Distribucion de la variable
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« Imputacion de valores de
IDEA

1000 -

HY _tipo_simplif

. Garajes
. Resto
. Vivienda

count

e Estudio de valores extremos ==

e Creacion de variables
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Modelos probados con CV
 K-NearestNeighbors
 NeuronalNetwork

e RandomForest SVM
 bartMachine Cubist
e XGBoost

e Cubist
e SVM

Mejores modelos
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e Modelo Cubist

« Arboles de decision + modelos lineales
* \Valores faltantes y variables categoricas
* Extrapolation, committees, rules, unbiased

e Cross Validation: 5 folds

e Filtrado del conjunto de train:
* Observaciones con valores extremos de TARGET por tipo
e Observaciones sin visitas o sin visualizacion real

e 28 variables

 Meétrica final: 15.076
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 Modelos segun los valores

de las caracteristicas
 Tipos de inmueble
e GA_mean_bounce

* Modelos ensemble
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Distribucion del valor de TARGET segun tipo de inmueble
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Distribucién del valor de TARGET segun divisiones GA_mean_bounce
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La competicion de analitica de datos
mMas grande de Espana.

Muchas gracias.




