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1. Analisis exploratorio.

2. Estructura del
algoritmoy
modelado.

3. Procesamiento de
imagenes.
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¢ 1a. Exploratorio. Imputacion y outliers.
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s+ 1b. Exploratorio. Creacion de variables.
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¢ 2a. Estructura del algoritmo (1)

Caracteristicas:

- Flexible para combinar (ensemble y stacking) modelos de diferente
naturaleza y que vean diferentes datos (variables y/o observaciones);

- Cross Validation personalizada para calcular errores reales en los folds
y sacar predicciones del train «legitimas»

Problemas con las librerias:

s . , _ L, , Métrica de error
- Dificil tratamiento de outliers e imputacién en los diferentes folds —

distorsionada

Predicciones con un
error infra estimado que
contaminaran el stacking

- Predicciones en el train obtenidas tras calculo de hiperparametros =
Optimos sobre ese mismo conjunto
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s 2a. Estructura del algoritmo (I1)

10% Out Of
Sample

CcvV CvV Train - Nivel 0
Fold E> Folds E> (Creacion de

datasets)
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*2b. Modelado

- Filtrado de observaciones.

Creacion de DSETVAEIon=:
- Modelo clasificacion decil
datasets delay.

Loss with Predicted values

Huber (5)
- XGB parametros Fber 10
. . 30 = Quantile (0.25)
optimizados y Log-cosh loss

Modelos que -SVM
apuntanalayY - Catboost

- Aproximate Bayessian
Computation Random Forest

StaCklng de - Media ponderada
prediCCioneS de - Regresion penalizada Lasso
los niveles - XGB con depth muy

anteriores reducida
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¢ 3. Procesamiento de imdgenes (1)

Usadas como variables en
los modelos anteriores

Tiene / No tiene foto

Numero de fotos

Numero de canales de la foto
Dimensiones y calidad mediana
Histograma de luminosidad

Dos
enfoque

Modelos de
Deep Learning...
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s 3. Procesamiento de imdgenes (1)

Image VGG16 CNN
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Kratzert, Frederik &
Mader, Helmut. (2018)

PCA
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s 3. Procesamiento de imdgenes (1)

Cluster PCA 1 Cluster PCA 2 Cluster PCA 3
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**4. Conclusiones alejando el foco. Negocio.

»Variables mas relevantes respecto al
TARGET

»Interpretaciéon del modelo / predicciones

Local

Interpretable
Model-agnostic

Explanations
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La competicion de analitica de datos
mMas grande de Espana.

Muchas gracias.




