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Cajamar UniversityHack 2018

Reto: Salesforce Predictive Modelling

e Jaime Ferrando Huertas Data Scientist @ Polystar, Stockholm
e Javier Iranzo Sanchez Becario @ MLLP Research Group, UPV
e Javier Rodriguez Dominguez Becario @ ITI, UPV
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Introduccion

Herramientas: Visualizacion + Desarrollo de modelos + Optimizacion

# python

pandas

Yy = .f"-i!'.:..- -+ L4 + €5

admlic

XGBoost  ®&

d
)

TensorFlow

Pandas, Tensorflow, Sklearn, XGBoost, Bayesian Optimization, ...
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Analisis de Variables y Preprocesado de datos

Variable a predecir : Poder adquisitivo del cliente.
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Distribucion con larga cola, 0.00006 1
algunos clientes tienen un valor T
que esta muy lejos de la media - |
Fuente de problemas 0.00002 -
0.00001 - J
O T 0000 20000 30000 40000 50000 E0000 70000 80000

Poder_ Adquisitivo
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Analisis de Variables y Preprocesado de datos

Utilizados Indiferentes
e Variables categoricas con * No considerar clientes con alto
muchos valores : Considerar poder adquisitivo
solo los mas comunes e Diversas técnicas de escalado
 Transformacion variables e Clustering

categoricas -> one-hot
e Eliminar ID Customer
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Eleccion de Modelos

Una seleccion :

_Linear Regression

Decision Tree

Random Forest

Gradient Boosting

XGBoost

Diferentes Ensembles de los anteriores

Otros modelos considerados : Deep Neural Networks, SVM, KNN,

Lasso, Ridge, ElasticNet . ..
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Optimizacidn de parametros

Optimizar hiperparametros = Optimizar una funcion.
Problemas:

e (Coste

® Espacio

® |nteraccion entre argumentos

Busqueda aleatoria: Costoso, muy poco eficiente
Solucion: Optimizacion Bayesiana
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Ensemble - Modelo final

Por estas razones, nos interesa usar una combinacion de modelos
+ Diverso, + Robusto
Los errores de un modelo se compensan gracias al otro

XGBoost

Seleccién Optimizacion

de mcdelns+ ' \‘(‘\‘

Random
Forest
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Prediccion
Validacion cruzada en 5 bloques.
Medidas de rendimiento:
® Raiz del error cuadratico medio (RMSE) - Muy sensible

e Media del error absoluto (MAE)
e Mediana del error absoluto (MAD)
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Conclusiones

Error medio de 4318€
Error mediano de solo 2028€

Hay que estudiar la distribucion de los datos

Hay que seleccionar medidas de evaluacion adecuadas
Optimizacion inteligente de modelos

Los modelos basados en arboles obtienen mejores resultados frente
a modelos tradicionales y redes neuronales
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La competicion de analitica de datos
mas grande de toda Espana.

Muchas gracias.




